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Введение

На современном этапе развития экономики, в связи с экономическими вы-

зовами, в том числе такими, как пандемия СОVID-19 и международные санкции, 

существенная часть российских промышленных предприятий находится в тя-

желом состоянии и переживает глубокий спад производства, что, в частности, 

обусловлено следующими проблемами:

1. Отсутствие доступного кредитования. Многие предприятия сталкиваются 

с существенными сложностями при получении финансирования на при-

емлемых условиях для модернизации производства. 

2. Технологическое отставание. В некоторых отраслях промышленности 

России есть проблемы с устаревшим оборудованием и технологиями. Ча-

сто замена устаревшего оборудования требует значительных финансовых 

затрат, которые многие компании не могут себе позволить.

3. Высокие затраты ресурсов, энергии. Неэффективное использование ре-

сурсов приводит к существенному увеличению издержек предприятий, что 

снижает прибыль и, соответственно, приводит к дефициту собственных 

средств на развитие деятельности. 

4. Недостаток конкуренции на рынке. Недостаточная конкуренция на рынке 

может не создавать достаточного стимула для предприятий для развития, 

обновления своего оборудования и технологий, что приводит к сохранению 

устаревших систем.

5. Недостаток квалифицированных специалистов. Некоторые отрасли стал-

киваются с дефицитом профессионалов, что затрудняет их развитие и рост. 

6. Политическая нестабильность и экономические кризисы. Нестабильные по-

литические и экономические условия могут привести к снижению инвестиций 

в сектор промышленности и затруднить доступ к современным технологиям 

из-за зависимости от иностранных поставщиков и финансовых институтов.

Комбинация этих факторов приводит к тому, что под угрозой находится тех-

ническое перевооружение производственного аппарата многих основных от-

раслей экономики, таких как энергетика, металлургия, химия и т. д. (Гаськов, 

Конюхов, Шалов, Данилова, 2015), что противоречит действующей Стратегии 

научно-технического развития Российской Федерации1 и делает необходимым 

1 Указ Президента РФ от 28 февраля 2024 г. № 145 «О стратегии научно-технологического 
развития Российской Федерации» // СПС «КонсультантПлюс». URL: https://www.consultant.ru/
document/cons_doc_LAW_470973/.
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вмешательство государства для стимулирования модернизации и повышения 

конкурентоспособности промышленного сектора.

Таким образом, поддержка промышленных предприятий страны является сейчас 

одним из приоритетных направлений деятельности государства. Ввиду санкций 

и растущей необходимости развивать отечественное локальное производство 

проблема недостаточности финансирования и инвестирования промышленной 

отрасли стала более явной. Чтобы решить этот вопрос и способствовать развитию 

российской промышленности и увеличению объемов выпускаемой и экспорти-

руемой продукции, разрабатываются и совершенствуются существующие меры 

и инструменты государственной поддержки (Соколов, 2023).

С этой целью в 2014 г. по инициативе Министерства промышленности и торговли 

Российской Федерации путем преобразования Федерального государственного авто-

номного учреждения «Российский фонд технологического развития» был организован 

Фонд развития промышленности (ФРП)1. Фонд развития промышленности создан 

для модернизации российской промышленности, организации новых производств 

и обеспечения импортозамещения. Программы ФРП позволяют российским пред-

приятиям получить доступ к льготному заемному финансированию, необходимому 

для запуска производств уникальных отечественных продуктов, а также аналогов 

передовых международных разработок. Основные условия программ финанси-

рования ФРП отражены в Приложении 1. ФРП предоставляет займы под 3 и 5% 

годовых сроком до 7 лет в объеме от 5 млн до 5 млрд руб., стимулируя приток прямых 

инвестиций в реальный сектор экономики. За период работы ФРП (с 2014 г.) было 

выдано более 1600 займов на сумму порядка 559 млрд руб.2 Однако статистические 

данные по возврату займов ФРП неутешительные: с 2014 по 2023 г. доля компаний, 

не выполняющих свои обязательства, выросла с 3 до 27%. Очевидно, что данная 

тенденция является негативной и требует пристального внимания. Выдача займов 

недобросовестным заемщикам дестабилизирует деятельность Фонда, препятствует 

реализации государственной политики, а также способствует сдерживанию темпов 

развития экономики, что определяет актуальность исследований, направленных 

на оценку применимости существующих и разработку новых инструментов оценки 

фактов искажения данных финансовой отчетности, используемых при принятии 

Фондом решения о предоставлении государственной поддержки. 

Целью данной статьи является оценка прогностической силы распространен-

ных российских и зарубежных моделей оценки риска фальсификации отчетно-

сти на данных промышленных предприятий, получивших заем в ФРП в период 

с января 2016 по август 2019 г., а также поиск направлений совершенствования 

и повышения уровня прогностической силы таких моделей.

Результатом исследования станет авторская модель оценки вероятности фаль-

сификации финансовой отчетности промышленных предприятий, которая может 

быть использована ФРП в качестве одного из элементов диагностики качества 

заемщика. Данная модель будет учитывать не только особенности работы про-

мышленных компаний, планирующих получить займы в Фонде, но и современный 

профиль манипуляций с отчетностью, то есть совокупности основных характе-

ристик факта фальсификации, в частности цель, тип, объект манипулирования 

и т. д., а также обладать высоким уровнем прогностический силы. 

Новизна исследования заключается не только в рассмотрении связи коли-

чества невозвращенных льготных займов промышленными предприятиями 

1 Фонд развития промышленности. URL: https://frprf.ru/press-tsentr/.
2 Фонд развития промышленности. URL: https://frprf.ru/o-fonde/.
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с предоставлением при рассмотрении заявки фальсифицированной отчетности, 

но и в выборе регрессоров в модель с учетом типов, особенностей и объектов 

манипулирования данными предприятиями, планирующими получить льготное 

финансирование.

Результаты исследования обладают высокой практической значимостью и могут 

быть использованы ФРП как дополнительный инструмент при принятии решения 

о предоставлении производственным предприятиям государственной поддержки. 

Однако область применения результатов исследования не ограничивается только 

использованием ФРП для принятия решения о выдаче займа. Результаты могут 

быть применены сотрудниками банков при принятии решений о кредитовании, 

другими фондами, органами, службами, принимающими решение о предоставле-

нии государственной поддержки, а также сотрудниками налоговых служб в рамках 

налоговых проверок.

1. Описание популярных отечественных и иностранных моделей 
оценки риска фальсификации финансовой отчетности 

Первым, кто разработал интегральный показатель оценки риска фальсифи-

кации отчетности, расчет которого позволяет просто и понятно сформировать 

вывод о том, имеется или отсутствует факт фальсификации данных, был М. Бе-

ниш (Beneish, 1999). Предложенный им сводный индекс M-score включает восемь 

компонентов: 

М-score = –4,84 + 0,92 DRSI + 0,528 GMI + 0,404 AQI + 0,892 SGI +
+ 0,1158 DEPI — 0,172 SGAI + 4,679 TATA — 0,327 LVGI,

(1)

где DSRI — индекс продаж, GMI — показатель валовой прибыли, AQI — индекс 

качества активов, SGI — индекс роста продаж, DEPI — индекс амортизации, 

SGAI — индекс продаж и общих административных расходов, TATA — общее на-

числение, LVGI — индекс кредитного плеча.

Для расчета компонентов модели используются данные бухгалтерской отчет-

ности (бухгалтерского баланса, отчета о финансовых результатах, отчета о дви-

жении денежных средств, пояснений к отчетности). После вычисления значений 

компонентов они подставляются в регрессионную модель, и вычисляется ре-

зультирующий показатель (M-score). В зависимости от того, больше полученный 

результат, чем пороговое значение (–1,78) или меньше, формируется вывод 

о том, имеется ли вероятность того, что с отчетностью проводились различные 

манипуляции или нет.

Мария Л. Роксас (Roxas, 2011) уточнила модель Бениша для американских 

компаний, убрав три показателя из регрессии, так как они были ею классифи-

цированы как несущественные. Были исключены SGAI — индекс продаж и об-

щих административных расходов, TATA — общее начисление, LVGI — индекс 

кредитного плеча:

М-score = –6,065 + 0,823 DRSI + 0,906 GMI + 
+ 0,593 AQI + 0,717 SGI + 0,107 DEPI.

(2)

Логика модели Роксас идентична модели Бениша: сначала выполняется расчет 

основных показателей, затем полученные значения регрессоров подставляются 

в модель, рассчитывается итоговый показатель и, в зависимости от того, больше 

полученный результат порогового значения (–2,76) или меньше, производится 
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классификация отчетности на ту, в которой есть признаки фальсификации и в ко-

торой данные признаки отсутствуют.

Ввиду различия российской и американской практики бухгалтерского учета 

и формирования отчетности, модели Бениша и Роксас могут быть применены 

к данным российских компаний только в модифицированном виде. Это связано 

с тем, что для расчета ряда показателей требуются данные, которые публикуют-

ся американскими компаниями, но не публикуются большинством российских 

компаний (например, данные по размеру начисленной амортизации). 

Ряд авторов, в том числе А. Г. Амзельт (Амзельт, 2013), А. Д. Полещук и Е. В. Бе-

лик (Полещук, Белик, 2016), а также Н. В. Ферулева и М. А. Штефан (Ферулева, 

Штефан, 2016) сходятся во мнении о невозможности применения моделей Бе-

ниша и Роксас в классическом виде и предлагают использовать данные модели 

для российских компаний в следующей модернизированной форме:

М-score Бениша для РФ = –4,84 + 0,92 DRSI + 0,528 GMI +
+ 0,404 AQI + 0,892 SGI — 0,172 SGAI — 0,327 LVGI.

(3)

М-score Роксас для РФ = –6,065 + 0,823 DRSI +
+ 0,906 GMI + 0,593 AQI + 0,717 SGI.

(4)

Исследователи предложили использовать модели Бениша и Роксас, исключив 

их них показатели индекс амортизации (DEPI) и общее начисление (TATA). Данное 

решение Н. В. Ферулева и М. А. Штефан (Ферулева, Штефан, 2016) обосновывают 

тем, что указанные показатели невозможно рассчитать по публичным отчетным 

данным российских компаний, а также тем, что особенности российской учетной 

практики снижают до минимума влияние данных коэффициентов. Исключение 

двух показателей из общей модели Бениша приведет к изменению нормативного 

значения индекса с –1,78 до –2,424, а исключение из модели М. Роксас одного 

показателя приведет к изменению порогового значения с –2,76 до –2,965. 

В своей статье Н. В. Ферулева и М. А. Штефан (Ферулева, Штефан, 2016) 

не ограничились предложением исключить ряд показателей из моделей Бениша 

и Роксас и предложили авторские модели, протестировав их по данным отчет-

ности компаний за 2012–2014 гг.

Модель Ферулевой и Штефан на основе модели Бениша имеет следующий 

вид (граничное значение –1,802):

М-score = 1,408 DRSI + 1,260 GMI + 1,186 AQI +
+ 1,280 SGI + 1,025 SGAI + 1,119 LVGI.

(5)

Модель Ферулевой и Штефан на основе модели Роксас представлена в следу-

ющем виде (граничное значение –2,146):

 М-score = 1,408 DRSI + 1,260 GMI + 1,186 AQI + 1,280 SGI. (6)

Однако, несмотря на достаточно высокую прогностическую силу (70%), ис-

следование проводилось по данным отчетности компаний за 2012–2014 гг., что 

требует актуализации ввиду регулярных изменений в правилах и стандартах учета 

и отчетности. 

Попытки разработать отечественную модель выявления риска фальсификации 

отчетности были предприняты также в 2018 г. И. В. Сафоновой и А. Д. Сильченко 

(Сафонова, Сильченко, 2018):
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NARM = –0,0223 + 0,1223 DRSI + 0,0153 GMI + 0,00033 AQI –
– 0,0423 SGI — 0,0308 SGAI + 0,14 LVGI.

(7)

Прогностическая сила модели, предложенной Сафоновой и Сильченко, со-

ставила 76% (граничное значение 0,3). Однако исследование проводилось по дан-

ным отчетности компаний за 2012–2015 гг., что также требует актуализации из-за 

систематических изменений в правилах ведения учета и составления отчетности.

Таким образом, на сегодняшний день можно выделить две иностранные и три 

отечественные модели прогнозирования риска фальсификации отчетности, которые 

имеют простой, понятный механизм интерпретации результатов с доказанной высокой 

прогностической силой и могут быть использованы в рамках данного исследования. 

Однако данные модели имеют существенные недостатки, в частности:

 — прогнозная сила американских моделей в модифицированном виде на рос-

сийских данных изучена слабо;

 — отечественные модели тестировались по данным российских компаний 

за 2012–2015 гг., что не гарантирует высокого качества прогноза на совре-

менных отчетных данных ввиду существенных изменений законодательства, 

правил учета и отчетности;

 — в выборку исследований входили предприятия из разных отраслей, на долю 

промышленных предприятий в выборках не приходилось более 20%, что 

требует актуализации и проверки качества моделей только на промыш-

ленных предприятиях. 

2. Характеристика информационной базы исследования и результаты 
апробации отечественных и зарубежных моделей на данных 

российских промышленных компаний

Для проведения исследования и тестирования прогностической силы от-

ечественных и иностранных моделей оценки риска фальсификации отчетности 

необходима подготовка выборки, которая будет включать отчетность промыш-

ленных компаний, получивших заем в ФРП. В этой выборке отчетность должна 

быть двух типов: фальсифицированная и достоверная. По правилам Фонда к рас-

смотрению должна предоставляться отчетность за последний налоговый период 

перед подачей документов на заем.

Фальсифицированной считается отчетность компании, которая нарушала свои 

обязательства по выплате займа, и арбитражным судом подтвержден прямо или 

косвенно факт фальсификации отчетности, которая подавалась заемщиком для 

рассмотрения в Фонд перед получением займа. 

Достоверной считается отчетность компаний, которые получили заем в ФРП, 

выплатили его в полном объеме, не нарушали платежную дисциплину по договору 

займа, а также имели по данной отчетности положительное аудиторское заключение 

(отчетность компаний, входящих в состав выборки, подлежит обязательному аудиту).

Отчетным периодом исследования выбран период с января 2016 по август 

2019 г. Этот период обусловлен тем, что если заем был получен в августе 2019 г., 

то по состоянию на август 2024 г. при среднем сроке займа до 5 лет (в выборку 

не включены проекты по программе Автокомпоненты, где срок займа может 

быть до 7 лет, так как данная программа была введена только в 2022 г.), он либо 

выплачен в полном объеме, либо уже выявлен факт нарушения договора займа 

и идет или завершено судебное разбирательство. Включение в выборку компаний 

с более поздним сроком получения займа может нарушить ее репрезентативность.

95Современные модели диагностики риска фальсификации отчетности...



В период с января 2016 по август 2019 г. было выдано 397 займов, из которых 

55 не были возвращены полностью или частично, и 342 займа, которые были воз-

вращены в полном объеме и в указанный срок. В выборку исследования включены:

 — все 55 комплектов отчетности 54 промышленных компаний, по которым был 

подтвержден факт фальсификации данных бухгалтерской отчетности для 

получения займа (так как одна компания дважды, в разные периоды времени, 

получала займы в ФРП, и по обоим займам были судебные разбирательства);

 — случайным образом отобранные 58 комплектов отчетности 56 промышлен-

ных предприятий с достоверной отчетностью, подтвержденной положи-

тельным аудиторским заключением, которые выполнили перед Фондом 

обязательства в сроки, без каких-либо нарушений (так как две компании 

дважды, в разные периоды времени, получали займы в ФРП и своевре-

менно их выплатили).

Таким образом, общая выборка включает 113 комплектов бухгалтерской от-

четности от 110 компаний.

Источниками информации послужили несколько официальных ресурсов: Электрон-

ное правосудие1 — для получения судебных решений, Фонд развития промышлен-

ности2 — для сбора информации о предприятиях, получивших заем, реализовавших 

проект и выполнивших обязательства, Федресурс3 — для проверки наличия положи-

тельного аудиторского заключения, List-Org4 — для сбора финансовой отчетности 

и прочей информации о компании (численность персонала, текущий статус и др.).

Анализ выборки исследования по территориальной принадлежности показал, 

что больше всего компаний, которые не выплачивали своевременно заем ФРП, 

расположено в Москве и Московской области, а надежные компании, которые 

выплатили заем своевременно и в полном объеме находятся в основном в Челя-

бинской, Московской областях и в Республике Татарстан (рис. 1). 
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Фальсификация (предприятия, которые не выплатили заем)
Достоверная (предприятия, которые выплатили заем)

Рис. 1. Состав выборки по регионам, ед. 

Источ ник: составлено автором.

1 Электронное правосудие. URL: https://kad.arbitr.ru/.
2 Фонд развития промышленности. URL: https://frprf.ru/press-tsentr/.
3 Федресурс. URL: https://fedresurs.ru/. 
4 List-Org. URL: https://www.list-org.com/.
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В выборке в составе достоверной отчетности большинство промышленных 

предприятий — действующие (55 предприятий), только одна компания ликви-

дирована, и в отношении двух введена процедура банкротства (рис. 2).

27
24

4

55

2 1

Действующее Банкротство Ликвидировано

Фальсификация (предприятия, которые не выплатили заем)

Достоверная (предприятия, которые выплатили заем)
Рис. 2. Состав выборки по статусу предприятия, ед. 

Источник: составлено автором.

Что касается компаний, которые фальсифицировали отчетность для полу-

чения займа, то в отношении 24 предприятий введена процедура банкротства, 

4 ликвидированы, и только 27 действующих предприятий.

Большинство компаний, которые фальсифицировали отчетность для полу-

чения государственной поддержки, относятся к микропредприятиям по чис-

ленности персонала (27 компаний), 13 компаний относятся к сегменту малого 

бизнеса, 11 — к среднему сегменту, и только 4 компании относятся к крупному 

бизнесу (рис. 3). 
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1001 человека

Фальсификация (предприятия, которые не выплатили заем)
Достоверная (предприятия, которые выплатили заем)

Рис. 3. Состав выборки по численности персонала, ед. 

Источник: составлено автором.
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Анализ состава компаний, выполнивших свои обязательства по погашению 
займа, показал, что только 4 предприятия по численности персонала относятся 
к микропредприятиям, 20 относятся к субъектам малого бизнеса, 14 — к субъектам 
среднего бизнеса, 20 предприятий являются крупными.

Исследование выборки в зависимости от размера выручки показало, что сре-
ди компаний, которые не выполнили свои обязательства по выплате займа, 
25 компаний относится к микропредприятиям, 20 — к малым предприятиям, 
6 — к средним и 4 — к крупным (рис. 4). Среди компаний, выплативших заем 
в полном объеме, 13 относятся к микропредприятиям, 16 — малому сегменту, 
20 компаний являются средними и 9 предприятий являются крупными и имеют 
выручку более 2 млрд руб.
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Выручка до 120 млн руб. Выручка от 120,1 млн руб. 
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до 2000 млн руб.

Выручка более 
2000 млн руб.

Фальсификация (предприятия, которые не выплатили заем)
Достоверная (предприятия, которые выплатили заем)

Рис. 4. Состав выборки исследования по размеру выручки, ед. 

Источник: составлено автором.

Интересен тот факт, что компании с достоверной и недостоверной отчетностью 
примерно одинаково распределились в зависимости от размера займа (рис. 5), что 
исключает идею о том, что чем больше сумма займа, тем вероятнее, что компания 
не сможет его вернуть.
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Фальсификация (предприятия, которые не выплатили заем)
Достоверная (предприятия, которые выплатили заем)

Рис. 5. Состав выборки исследования по величине займа, ед. 

Источник: составлено автором.
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Общие сведения по составу выборки сведены в табл. 1.

Таблица 1

Состав выборки

Параметр Фальсифика-
ция отчетности 
(предприятия, 
которые не вы-
платили заем), 

ед.

Достоверная 
отчетность (пред-
приятия, которые 
выплатили заем 

своевременно и в 
полном объеме), 

ед.

Итого, 
ед.

Количество комплектов отчетности 55 58 113

Статус предприятия

 — действующее 27 55 82

 — банкротство 24 2 26

 — ликвидировано 4 1 5

Размер предприятия исходя 

из численности персонала

 — микро (до 15 чел.) 27 4 31

 — малые предприятия (от 15 до 100 человек) 13 20 33

 — средние предприятия (от 100 до 250 человек) 11 14 25

 — крупные предприятия (от 250 чел.) 4 20 24

Размер предприятия исходя из объемов выручки

 — микро (до 120 млн руб.) 25 13 38

 — малые предприятия (от 120 до 800 млн руб.) 20 16 36

 — средние предприятия (от 800 млн руб. до 2 млрд руб.) 6 20 26

 — крупные (от 2 млрд руб.) 4 9 13

Размер полученного займа

 — заем до 50 млн руб. 18 14 32

 — заем от 50,1 млн руб. до 100 млн руб. 9 14 23

 — заем от 100,1 млн. руб. до 300 млн руб. 19 19 38

 — заем от 300,1 млн руб. до 500 млн руб. 8 8 16

 — заем свыше 500 млн руб. 1 3 4

Источник: составлено автором.

Отчетность компаний выборки будет использована для тестирования про-

гностической силы иностранных, но адаптированных под российскую практику 

учета моделей М. Бениша, М. Роксас, и отечественных моделей Н. В. Ферулевой 

и М. А. Штефан, И. В. Сафоновой и А. Д. Сильченко.

Результаты тестирования моделей оценки риска фальсификации финансовой 

отчетности на данных промышленных компаний, получавших заем в ФРП, от-

ражены в табл. 2; детализированная информация с результатами исследования 

по каждой компании выборки представлены в Приложениях 2–3.
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Таблица 2

Результаты тестирования отчетности промышленных предприятий, получивших займы ФРП 
на основе отечественных и зарубежных моделей оценки риска фальсификации отчетности 

Показатель Фальсификация 
отчетности (пред-
приятия, которые 

не выплатили заем)

Достоверная отчетность 
(предприятия, которые 

выплатили заем своевре-
менно и в полном объеме)

В целом 
по вы-
борке

Количество комплектов отчетности, ед. 55 58 113

Модель Бениша

Выявлено корректных результатов, ед. 29 26 55

Уровень прогностической силы 52,73% 47,27% 48,67%

Модель Роксас

Выявлено корректных результатов, ед. 29 25 54

Уровень прогностической силы 52,73% 45,45% 47,79%

Модель Ферулевой и Штефан по Бенишу

Выявлено фальсификации, ед. 55 0 55

Подтверждена достоверность 100% 0 48,67%

Модель Ферулевой и Штефан по Роксас

Выявлено фальсификации, ед. 55 0 55

Подтверждена достоверность 100% 0 48,67%

Модель Сафоновой и Сильченко

Выявлено фальсификации, ед. 10 51 61

Подтверждена достоверность 18,18% 92,73% 53,98%

Источник: составлено автором.

По результатам апробации отечественных и зарубежных моделей оценки риска 

фальсификации отчетности на данных промышленных предприятий России, 

получавших заем в ФРП, можно сделать вывод, что минимальной прогности-

ческой силой (47,67%) обладает модель Роксас, чуть более высоким качеством 

прогноза (48,67%) обладают модель Бениша и обе модели Ферулевой и Штефан. 

Максимальное качество прогноза 53,98% обеспечивает модель И. В. Сафоновой 

и А. Д. Сильченко. Однако все эти показатели по моделям существенно ниже, чем 

результаты первоначальных исследований, показывавшие точность оценок более 

чем на 70–85%. Таким образом, ни одна из протестированных моделей не обладает 

высоким качеством прогноза и не может быть использована Фондом развития 

промышленности как дополнительный инструмент оценки качества заемщика 

для выявления факта фальсификации отчетности. 

3. Возможные направления повышения качества и прогностической 
силы моделей

Ряд исследований показывает, что причиной ослабления прогностической 

силы существующих моделей является изменение объектов фальсификации (Бо-

брова, Штефан, 2023). Изучение состава предикторов в отечественных (модели 

100 М. С. Боброва



Ферулевой и Штефан, Сафоновой и Сильченко) и зарубежных (модели Бениша, 

Роксас) моделях оценки риска фальсификации отчетности позволяет сделать вывод 

о том, что для расчета большинства показателей используются доходы (выручка) 

компании, в том числе для следующих показателей:

DSRI — индекс продаж в дебиторской задолженности, 

SGI — индекс роста выручки, 

GMI — индекс валовой прибыли, 

SGAI — индекс продаж и общих административных расходов.

При расчете интегрального показателя у предикторов, которые рассчитывают-

ся на основании доходов, стоит наибольший коэффициент (см. табл. 3), то есть 

данные показатели оказывают максимальное влияние на расчет сводного индекса. 

Таблица 3

Ранжирование предикторов моделей по величине коэффициента 

Уро-
вень, 
где 1 

это max 
значе-

ние

Модель Бениша Модель Роксас Модель Феру-
левой и Штефан 

по Бенишу

Модель Феру-
левой и Штефан 

по Роксас

Модель Сафоно-
вой и Сильченко

Показа-
тель

Коэф-
фициент

Показа-
тель

Коэф-
фициент

Показа-
тель

Коэф-
фициент

Показа-
тель

Коэф-
фициент

Показа-
тель

Коэф-
фициент

1 DRSI 0,920 GMI 0,906 DRSI 1,408 DRSI 1,408 LVGI 0,1400

2 SGI 0,892 DRSI 0,823 SGI 1,280 SGI 1,280 DRSI 0,1223

3 GMI 0,528 SGI 0,717 GMI 1,260 GMI 1,260 SGI 0,0423

4 AQI 0,404 AQI 0,593 AQI 1,186 AQI 1,186 SGAI 0,0308

5 SGAI –0,172 – – LVGI 1,119 – – GMI 0,0153

6 LVGI –0,327 – – SGAI 1,025 – – AQI 0,0003

Источник: Боброва, Штефан, 2023.

Это связано с тем, что в период разработки моделей Бениша и Роксас основ-

ные манипуляции с отчетностью производились путем умышленного завышения 

(для повышения стоимости акций и т. д.) или занижения (для получения льгот 

и преференций) доходов. Например, громкие судебные разбирательства в период 

с 1985 по 2024 г. с крупнейшими американскими компаниями, такими как Tyco, 

Freddie Mac, American International Group (AIG), Lehman Brothers Holdings Inc., 

WorldCom, HealthSouth, TЕХАСО, Financial Corp. of America, Enron, в рамках 

которых были подтверждены манипуляции с доходами компаний. 

Официальная статистика по нарушениям правил ведения бухгалтерского учета 

доходов и расходов отсутствует. Однако ИФНС России публикует статистику 

налоговых правонарушений, в том числе в соответствии со ст. 15.11 КоАП РФ 

«Грубое нарушение требований к бухгалтерскому учету, в том числе бухгалтерской 

(финансовой) отчетности», то есть искажение любого показателя учета и отчет-

ности на 10% и более. Так как налоговый учет большинства российских компаний 

ведется на основании бухгалтерского, искажение налоговых доходов или расходов 

напрямую связано с искажением данных бухгалтерского учета и бухгалтерской 

отчетности.

В период создания производных отечественных моделей (2012–2015 гг.), со-

гласно данным ИФНС России (см. табл. 4), основные манипуляции с отчетностью 

в России также производились с доходами.
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Таблица 4

Статистические данные ИФНС России по видам и объектам налоговых правонарушений

Показатель 2014 2015 2016 2017 2018 2019 2020 2021 2022

Грубое нарушение правил учета 

доходов, расходов, объектов на-

логообложения, ед.

29 078 25 947 22 410 17 338 12 275 7920 5231 6923 8983

в том числе 

сокрытие, занижение, не от-

ражение и прочие манипуля-

ции с доходами

17 330 14 374 11 473 5236 2467 602 267 429 539

доля в общем объеме, % 59,6 55,4 51,2 30,2 20,1 7,6 5,1 6,2 6,0

манипуляции с расходами 11 311 11 183 10 601 11 842 9624 7199 4885 6390 8309

доля в общем объеме, % 38,9 43,1 47,3 68,3 78,4 90,9 93,4 92,3 92,5

Источник: составлено автором по данным ИФНС РФ, Боброва, Штефан, 2023.

В 2014 г. было выявлено 29 0781 фактов грубого нарушения правил учета доходов, 
расходов и объектов налогообложения, из которых 17 330 фактов (59,6%) — это 
манипуляции с доходами. Данный профиль манипулирования, то есть совокуп-
ность основных характеристик факта фальсификации отчетности, в частности 
цель, тип, объект манипулирования и т. д., объясняет высокую прогностическую 
силу отечественных и зарубежных моделей оценки риска фальсификации отчет-
ности на данных компаний, подготовленных в этот период. Однако по данным 
ИФНС России в 2017 г. объем манипуляций с доходами снизился с 17 330 фактов 
в 2014 г. до 5236 фактов (30,2%) в 2017 г., а к 2022 г. данный показатель сократился 
до 539 фактов (6%). Что касается манипуляций с расходами, то доля увеличилась 
с 38,9% в 2014 г. до 92,5% в 2022 г.

В этой связи, на наш взгляд, для повышения качества прогнозирования на-
личия или отсутствия факта манипуляций с отчетностью, имеющиеся модели 
необходимо трансформировать, в первую очередь за счет включения в модель 
предикторов, учитывающих динамику изменения расходов. Несмотря на то, что 
расходы существенно подвержены влиянию учетной политики, планируется, что 
включение достаточного количества предикторов в модель позволит нивелировать 
это влияние и модель будет обладать высоким качеством прогноза. 

Так как модель Бениша была первоначальной, а все остальные — это производные 
от нее, было принято решение трансформировать именно данную модель. Бениш 
(Beneish, 1999) включил в модель первым показателем индекс продаж (DSRI), так как 
полагал, что непропорциональное изменение дебиторской задолженности в выручке 
является признаком возможной фальсификации данных. С изменением в России 
профиля манипуляций с отчетностью данный показатель потерял свою значимость. 

Предлагается исключить данный показатель из модели и вместо него исполь-
зовать показатель доли расходов в кредиторской задолженности (SED), который 
определяется как отношение суммы расходов предприятия к кредиторской задол-
женности и соответствует современному профилю манипуляций с отчетностью: 

 , (8) 

где С1 — себестоимость отчетного года, КР1 — коммерческие расходы отчетного 
года, УР1 — управленческие расходы отчетного года, КЗ1 — кредиторская задол-

женность отчетного года.

1 Отчет о результатах контрольной работы налоговых органов / Федеральная налоговая служба. 
URL: https://www.nalog.gov.ru/rn77/related_activities/statistics_and_analytics/forms/.
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Данный показатель показывает отношение расходов, принятых к учету (форма 

№ 2 ОФР), к расходам, не оплаченным на отчетную дату (форма № 1 Баланс). 

Ситуация, когда кредиторская задолженность существенно меньше величины 

расходов, является характерной для российской практики учета, так как расходы — 

это сумма, накопленная за весь период, а задолженность — это сумма расходов, 

которые были не оплачены на текущую дату, при этом длительные периоды от-

срочки платежа (более чем на 30–60 дней) — крайне редкое явление для России. 

Если данный предиктор меньше 4, то это означает, что в составе расходов 

учтены неоплаченные расходы за период порядка одного квартала, что может 

быть сигналом о возможных манипуляциях ввиду того, что предоставление такой 

отсрочки маловероятно. Ситуация, когда объемы кредиторской задолженно-

сти превышают учтенные расходы, то есть, когда показатель менее 1, является 

крайне редкой и нестандартной ситуацией в учетной практике российской 

компании, что может являться признаком манипулирования и требует при-

стального внимания. 

Также Бениш (Beneish, 1999) включил в модель индекс валовой прибыли 

(GMI), так как считал, что увеличение доли валовой прибыли в выручке являет-

ся сигналом манипулирования с доходами. Данный показатель не актуален для 

российской практики, так как основные манипуляции направлены на снижение 

размеров налоговых платежей, а значит вероятность завышения валовой прибыли 

российскими компаниями минимальна. 

В связи с этим предлагается заменить данный показатель на показатель рента-

бельности продаж (RPS), который позволит оценить влияние расходов на выручку: 

 , (9)

где ПП1 — прибыль от продаж отчетного года, В1 — выручка отчетного года.

Минимальные значения данного показателя рентабельности, особенно если 

они ниже установленных среднеотраслевых норм, могут выступать сигналом 

возможного наличия факта манипуляций с данными.

В модели Бениша представлен индекс качества активов (AQI). При расчете 

данного показателя определяется динамика доли всех активов, за исключением 

основных средств и оборотных активов. Было принято решение исключить дан-

ный показатель, так как он не актуален для российской практики ввиду того, что 

основные средства и оборотные активы составляют порядка 70–95% всех активов 

большинства российских предприятий. Что касается выборки исследования, то 

из 113 комплектов отчетности в 99 комплектах отчетности активы, отличные 

от оборотных активов и основных средств, либо отсутствуют, либо составляют 

менее 5%. 

Следующим показателем в модели Бениша является индекс роста продаж (SGI), 

который демонстрирует темп роста выручки компании. В связи с изменением 

объекта манипуляции в России с доходов на расходы целесообразно заменить 

данный показатель на темп роста расходов предприятия (CDI): 

 , (10)

где С1, С0 — себестоимость отчетного и предыдущего года, КР1, КР0 — коммерче-

ские расходы отчетного и предыдущего года, УР1, УР0 — управленческие расходы 

отчетного и предыдущего года.
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Пятым показателем в модели Бениша представлен индекс амортизации (DEPI). 

В связи с тем, что в минимальном комплекте отчетности, публикуемом в общий 

доступ, не указываются данные о сумме начисленной амортизации, и для россий-

ской учетной практики не характерны манипуляции с размером амортизационных 

отчислений (как правило, большинством компаний применяется единый для 

бухгалтерского и налогового учета линейный способ начисления амортизации), 

было принято решение исключить данный показатель.

Следующим показателем модели был индекс продаж и общих административ-

ных расходов (SGAI). Бениш (Beneish, 1999) полагал, что непропорциональное 

изменение данного показателя может рассматриваться как возможное манипули-

рование с отчетностью. Логика данного показателя характерна и для российской 

практики, однако так как в выборке участвуют только промышленные предприятия, 

целесообразно в расчет включить и величину себестоимости (индекс расходов 

в выручке (CMRI)) ввиду того, что согласно российской практике учета общепро-

изводственные, коммерческие, управленческие расходы могут сразу включаться 

в себестоимость и не выделяться в отчетности в отдельные сроки. 

  (11)

где В1, В0 — выручка отчетного и предыдущего года.

Еще одним показателем в модели Бениша является общее начисление (TATA), 

который не может быть рассчитан по общедоступным данным российских ком-

паний, поэтому было принято решение его заменить на показатель доли расходов 

в активах компании (SEA), так как существенное преобладание расходов пред-

приятия над активами может свидетельствовать о непропорциональном развитии 

и возможных манипуляциях с данными.

 , (12)

где А1 — активы отчетного года.

Восьмой показатель в модели Бениша — индекс кредитного плеча (LVGI). 

Ввиду того, что для российской практики является нормальным преобладание 

в структуре пассивов заемного капитала, и это не является сигналом о возможных 

манипуляциях, было принято решение заменить показатель LVGI на показатель 

доли собственного капитала в активах (SCA): 

 , (13)

где СК1 — собственный капитал отчетного года.

Данный показатель позволяет оценить долю собственного капитала в общей 

величине активов. Низкие значения данного коэффициента (0,1–0,4) харак-

терны для российской практики бухгалтерского учета. Это связано с тем, что 

предприятия стремятся проводить налоговую оптимизацию для минимизации 

налоговых платежей и показывать минимальные объемы прибыли, а учредители 

не стремятся вносить собственные денежные средства в состав капитала, а пред-

почитают оформлять договор займа, так как в случае возможного банкротства 

при оформлении договора займа это позволит попасть учредителям в реестр 

кредиторов. 
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Однако некоторые банки, фонды при принятии решений о финансировании 

используют данный коэффициент и применяют устаревшие нормативы (≥0,5), 

что может подталкивать предприятия к фальсификации данных. Соответственно, 

высокие значения данного коэффициента не типичны для российской практики 

и могут выступать сигналом о возможных манипуляциях с данными. 

Также, на наш взгляд, целесообразно рассмотреть включение в модель индекса 

отношения прибыли и денежных средств (PCI), который характеризует степень 

обеспеченности прибыли денежными средствами: 

 . (14)

Данный показатель и его аналоги отсутствовали в модели Бениша, но родона-

чальники исследований в области оценки качества и достоверности финансовых 

данных П. Хели (Healy, 1985), Л. ДеАнджело (DeAngelo, 1986), М. МакНиколс 

и П. Вилсон (McNichols, Wilson, 1988) предлагали определять размер фальсификации 

отчетности как разницу между прибылью и денежным потоком от операционной 

деятельности текущего года и предыдущего. Поэтому нами была выдвинута част-

ная гипотеза о том, что включение данного показателя в модель может усилить 

ее прогностическую силу, так как существенное изменение отношения прибыли 

к сумме денежных средств на расчетном счете в отчетном периоде по отношению 

к прошлому может свидетельствовать не только о состоянии расчетов с дебито-

рами и кредиторами, но и возможных, нетипичных манипуляциях с прибылью. 

Общая гипотеза исследования звучит следующим образом: регрессия, вклю-

чающая данные семь предикторов, позволит достаточно точно определять факт 

наличия или отсутствия фальсификации данных отчетности российских про-

мышленных предприятий.

4. Методология и результаты исследования

В рамках данного исследования для построения регрессионной модели предла-

гается использоватмодель бинарного выбора, которая нашла широкое применение 

в различных областях науки из-за простоты интерпретации результатов. Бинарная 

регрессия описывает зависимость между эндогенной переменной, принимающей 

только значения 0 или 1, и объясняющими переменными. 

Линейная вероятностная модель является частным случаем модели бинарной 

регрессии, но имеет недостатки, например, оцененные вероятности могут быть 

больше 1 или меньше 0, нарушая логику бинарного выбора, и проблемы с рас-

пределением случайной ошибки и гетероскедастичностью. Для решения этих 

проблем в данном исследовании было решено использовать пробит-регрессию, 

основанную на нормальном распределении:

 , (15)

где Yt — переменная, принимающая значение 1 для компаний, которые фальсифи-

цировали отчетность, 0 для компаний, отчетность которых признана достоверной; 

Xt — вектор объясняющих переменных,  — вектор ошибок.

В данном исследовании также было принято решение использовать пробит-

модель для минимизации проблем, связанных с моделью линейной вероятности.

На первом этапе исследования, на основании формул для расчета, пред-

ставленных в разделе 3, был выполнен расчет предложенных семи регрессоров. 
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В Приложении 4 представлены результаты расчетов данных показателей по 113 
комплектам отчетности.

Далее с помощью R-studio были определены коэффициенты β1…β8 для про-
бит-регрессии:

 PF = β1 + β2SED + β3RPS + β4CDI + β5CMRI + β6SEA + β7SCA + β8PCI, (16)

где β1…β8 — коэффициенты;  SED — доля расходов в кредиторской задолженно-
сти; RPS — рентабельность продаж, CDI — темп роста расходов; CMRI — индекс 
расходов в выручке; SEA — доля расходов в активах компании; SCA — доля соб-
ственного капитала в активах; PCI — индекс отношения прибыли и денежных 
средств.

Результаты расчета коэффициентов β1…β8 для пробит-регрессии отражены 
в табл. 5. 

Таблица 5

Результаты расчетов коэффициентов регрессии и их значимость на полной выборке

Показатель Значение Стандартная ошибка z value Pr(>|z|)

(Intercept) 7,664 2,457 3,120 0,00181** 

SED –4,184 2,816 –1,485 0,13742 

RPS –3,682 1,345 –0,274 0,78432

CDI 8,697 4,256 2,044 0,04099*

CMRI –4,322 1,259 –0,343 0,73138

SEA –7,480 2,478 –3,018 0,00254 **

SCA –8,880 4,421 –2,009 0,04458 *

PCI 5,164 1,023 0,505 0,61361 

AIC 138,2 – – –

Pseudo.R.squared – – –

McFadden 0,219545 – – –

Cox and Snell (ML) 0,262286 – – –

Nagelkerke (Cragg and Uhler) 0,349797 – – –

Таким образом, по результатам полученных данных в предложенной регрес-
сии имеется только три коэффициента, статистически значимо отличающихся 
от 0 при уровне значимости 10%, значение псевдо-коэффициента детерминации 
также имеет низкое значение, а информационный критерий Акаике равен 138,2. 

Анализ качества данной модели показал, что уровень прогностической силы 
составляет 69% (см. Приложение 4, Тест 1), что, конечно, выше, чем у существу-
ющих отечественных и зарубежных моделей, но ниже, чем первично заявленные 
качественные характеристики моделей по данным прошлых лет.

Было выдвинуто предположение о том, что в выборке может содержаться от-
четность с атипичными данными, и исключение такой отчетности из выборки 
может повысить качество прогноза. 

Анализ отчетности и деятельности компаний выборки показал, что у пяти 
компаний (три компании с фальсифицированной отчетностью и две компании 
с достоверными данными) деятельность началась за два года до получения займа 
в ФРП, а также в отчетном периоде (год, предшествующий периоду получения за-
йма) отсутствовали доходы и расходы на ведение деятельности. По нашему мнению, 
данную отчетность целесообразно исключить из выборки, так как предприятия, 
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созданные специально под проект, на который получается заем, не ведущие 

до этого коммерческую деятельность, целесообразно рассматривать отдельно. 

Также у четырех компаний выборки (три компании с фальсифицированной 

отчетностью и одна компания с достоверными данными) валовый убыток в 5 и бо-

лее раз превышает объемы доходов, что абсолютно нетипично для российской 

действительности и требует отдельного исследования. 

Таким образом, было принято решение исключить из выборки 9 комплектов 

отчетности с атипичными данными. Результаты расчетов коэффициентов по очи-

щенной выборке отражены табл. 6. 

Таблица 6

Результаты расчетов семи коэффициентов регрессии 
и их значимость на очищенной выборке

Показатель Значение Стандартная ошибка z value Pr(>|z|)

(Intercept) 8,992 4,757 1,890 0,05873 * 

SED –5,000 3,033 –1,648 0,09926 * 

RPS 6,607 3,287 2,010 0,04439 *

CDI 9,225 4,190 2,202 0,02767 *

CMRI –1,427 4,090 –0,035 0,97216

SEA –7,915 2,595 –3,050 0,00229 **

SCA –1,320 5,561 –2,373 0,01763 *

PCI 5,880 9,875 0,595 0,55153 

AIC 122,87 – – –

Pseudo.R.squared – – –

McFadden 0,256982 – – –

Cox and Snell (ML) 0,299104 – – –

Nagelkerke (Cragg and Uhler) 0,399250 – – –

Очистка выборки привела к существенному изменению значимости коэф-

фициентов. В данной модели пять коэффициентов статистически значимо от-

личаются от 0 при уровне значимости 10%. Также улучшились качественные 

характеристики модели, в том числе коэффициент Акаике снизился до 122,87. 

Уровень прогностической силы повысился до 69,23% (см. Приложение 3, Тест 2), 

но все равно остался достаточно низким. 

Ввиду того, что в модели седьмой коэффициент статистически незначимый, 

была выдвинута вторая гипотеза о том, что исключение из модели незначимого 

регрессора повысит ее качество. Было предложено исключить из модели ин-

декс отношения прибыли и денежных средств (PCI), так как для промышлен-

ных предприятий изменение данного показателя может не в полной мере быть 

свидетельством фактов манипуляций, а чаще всего может являться следствием 

особенностей текущей деятельности промышленных предприятий (длительный 

производственный цикл, закупка материалов крупными партиями для снижения 

себестоимости и т. д.). 

Было решено протестировать следующие пробит-регрессии:

PF = β1 + β2SED + β3RPS + β4CDI + β5CMRI + β6SEA + β7SCA + β8PCI,

PFa = β1 + β2SED + β3RPS + β4CDI + β5CMRI + β6SEA + β7SCA.
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Результаты тестирования с помощью LR-теста (тест отношения правдоподобия) 

показали, что гипотеза о том, что исключение показателя приводит к повышения 

качества прогнозирования, подтвердилась. 

Что касается расчетов шести коэффициентов по очищенной выборке, то они 

представлены в табл. 7. 

Таблица 7

Результаты расчетов коэффициентов регрессии 
и их значимость на очищенной выборке

Показатель Значение Стандартная ошибка z value Pr(>|z|)

(Intercept) 0,96718 0,46739 2,069 0,03851 *

SED –0,05087 0,03007 –1,692 0,09067 *

RPS 0,64613 0,32378 1,996 0,04598 *

CDI 0,09365 0,04112 2,277 0,02277 *

CMRI –0,06747 0,40339 –0,167 0,86717

SEA –0,79322 0,26577 –2,985 0,00284 **

SCA –1,33752 0,55534 –2,408 0,01602 *

AIC 121,6 – – –

Pseudo.R.squared – – –

McFadden 0,251868 – – –

Cox and Snell (ML) 0,294130 – – –

Nagelkerke (Cragg and Uhler) 0,392611 – – –

Исключение из модели седьмого предиктора привело к повышению значимо-

сти ряда коэффициентов на 10%-ном интервале, а также к снижению показателя 

Акаике до 121,6, что также свидетельствует о повышении качества предложенной 

регрессии.

На следующем этапе проверялась прогностическая сила предложенной нами 

сокращенной модели:

PFa = 0,96718 — 0,05087 SED + 0,64613 RPS + 0,09365 CDI –
– 0,06747 CMRI — 0,79322 SEA –1,33752 SCA.

(17)

Было установлено, что прогностическая сила модели стала достаточно высо-

кой — 80% (при граничном значении 0) (см. Приложение 4, Тест 3). Эти данные 

сопоставимы с результатами исследований Бениша, Роксас и российских ученых 

и свидетельствуют о высоком качестве прогноза. 

Таким образом, предложенная модель PFа (граничное значение 0) может быть 

использована Фондом развития промышленности, а также другими фондами, 

банками, как дополнительный инструмент при оценке качества заемщика. 

Заключение

В данной статье проведена апробация существующих моделей оценки риска 

фальсификации отчетности на современных данных российских промышленных 

предприятий, получающих господдержку в ФРП. Результаты исследования пока-

зали, что минимальной прогностической силой (47,67%) обладает модель Роксас, 

чуть более высоким качеством прогноза (48,67%) обладают модель Бениша и обе 

модели Ферулевой и Штефан. Максимальное качество прогноза 53,98% имеет 
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модель И. В. Сафоновой и А. Д. Сильченко. Однако все эти показатели по моделям 

существенно ниже, чем результаты первоначальных исследований, показавшие 

точность оценок более чем на 80–85%.

В рамках исследования была выдвинута гипотеза о том, что модель оценки 

риска фальсификации отчетности, учитывающая не только особенности работы 

промышленных предприятий, но и изменившийся профиль манипулирования 

за счет включения в нее предикторов, учитывающих нехарактерные изменения 

расходов относительно обычной деятельности, позволит достаточно точно опре-

делять факт наличия или отсутствия фальсификации данных отчетности россий-

ских промышленных предприятий. В процессе исследования данная гипотеза 

была проверена. Прогностическая сила предложенной модели составляет 80%, 

что релевантно результатам исследований Бениша, Роксас и российских ученых 

и свидетельствуют о высоком качестве прогноза.

Практическая значимость исследования заключается:

 — во-первых, в выделении актуальных для текущих условий предикторов, 

позволяющих повысить качество прогнозирования вероятности фальси-

фикации отчетности;

 — во-вторых, в разработке модели выявления рисков манипуляций для рос-

сийских промышленных компаний, получающих заем в ФРП, с высокой 

прогностической силой, которую можно применять как дополнительный 

инструмент при принятии решении о предоставлении производственным 

предприятиям государственной поддержки; 

 — в-третьих, область применения результатов исследования не ограничива-

ется только использованием ФРП для принятия решения о выдаче займа. 

Результаты могут быть применены сотрудниками банков при принятии 

решений о кредитовании, другими фондами, органами, службами, прини-

мающими решение о предоставлении государственной поддержки, а также 

сотрудниками налоговых служб в рамках налоговых проверок.

Главным ограничением исследования является возможность снижения точ-

ности прогнозирования из-за будущих изменений в законодательстве и профиле 

манипулирования. Это требует непрерывного отслеживания изменений и, в случае 

необходимости, повторного тестирования модели. Данные в исследовании отно-

сятся к определенным компаниям и конкретному временному периоду, что также 

ограничивает общую выборку исследования и требует регулярной актуализации.
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Приложения

Приложение 1 

Основные условия программ финансирования ФРП

Программа Сумма займа, 
млн руб.

Процентные ставки, % Срок займа

1. Проекты развития 100–1000 5 (3) до 5 лет

2. Комплектующие изделия 100–1000 5 (3) до 5 лет

3. Лизинговые проекты 5–500 5 до 5 лет

4. Производительность труда 50–300 5 (3)

7 в случае несоблюдения 

условий Национального 

проекта

до 5 лет

5. Маркировка товаров 5–50 5 до 2 лет

6. Формирование компонентной и ресурсной 

базы

10–500 7 до 3 лет

7. Автокомпоненты 100–5000 5 (3) до 7 лет

8. Проекты лесной промышленности 

с региональными ФРП

20–100 5 (3) до 3 лет
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123Современные модели диагностики риска фальсификации отчетности...


